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INTISARI

TEXT SUMMARIZATION UNTUK ARTIKEL BAHASA INDONESIA
PADA KORPUS OBJEK BUDAYA DENGAN METODE LEXRANK

Pemahaman akan pentingnya informasi dari sebuah laporan atau artikel
semakin dibutuhkan di era teknologi saat ini dan orang cenderung tidak
menghabiskan waktu untuk mencari substansi dari artikel yang mereka baca.
Memberikan sistem peringkasan otomatis menjadi solusi yang bisa ditawarkan ke
pembaca.

Pada penelitian ini menggunakan metode LexRank (Lexical PageRank)
untuk melakukan peringkasan teks otomatis dengan teknik extractive
summarization. Metode LexRank menerapakan konsep Connectivity Matrix yang
memungkinkan suatu kalimat menjadi sangat kuat jika berkoneksi dengan beberapa
kalimat lain. LexRank juga menggunakan pendekatan berbasis graph yaitu
memodelkan teks kedalam bentuk graph dengan menjadikan teks sebagai vertex
dan menambahkan edges pada graph berdasarkan koneksi antar unit teks untuk
menentukan tingkat pentingnya kalimat berdasarkan struktur graph keseluruhan.
Adapun metode-metode terkait untuk memaksimalkan peringkasan LexRank yaitu:
TF-IDF, Cosine Similarity dan Power Iterations (Eigen Vector Centrality).

Kalimat yang diekstrak sebesar 25%, dengan ambang batas 0.1, 0.2, 0.3,
0.4, 0.5 dan proses evaluasi menggunakan metode ROUGE dengan menghitung
precision, recall dan f-score. Selain itu penelitian ini juga melakukan evaluasi untuk
menilai performa metode LexRank dan metode peringkasan teks lain yaitu
TextRank.

Kata-kata kunci : Teknologi informasi, peringkasan teks extractive,

LexRank , ROUGE , multi documents, Connectivity Matrix, Pendekatan Graph

XiX



ABSTRACT

TEXT SUMMARIZATION FOR INDONESIAN ARTICLES ON THE
CORPUS OF CULTURAL OBJECTS USING THE LEXRANK METHOD

Understanding the importance of information from a report or article is
increasingly needed in today's technology era and people tend not to spend time
looking for the substance of the articles they read. Providing an automatic summary
system is a solution that can be offered to readers.

In this study, the LexRank (Lexical PageRank) method is used to perform
automatic text summarization with extractive summarization techniques. The
LexRank method applies the Connectivity Matrix concept which allows a sentence
to be very strong if it is connected to several other sentences. LexRank also uses a
graph-based approach, namely modeling text into graph form by making text as a
vertex and adding edges to the graph based on the connection between text units to
determine the level of importance of sentences based on the overall graph structure.
While related methods to maximize LexRank summary are: TF- IDF, Cosine
Similarity and Power Iterations (Eigen Vector Centrality).

Sentences extracted by 25%, with a threshold of 0.1, 0.2, 0.3, 0.4, 0.5 and
the evaluation process using the ROUGE method by calculating precision, recall
and f-score. In addition, this study also evaluates the performance of the LexRank
method and another text summary method, namely TextRank.

Keywords: Information technology, extractive text summarization,

LexRank, ROUGE, multi documents, Connectivity Matrix, Graph Approach
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BABI
PENDAHULUAN

1.1. Latar Belakang Masalah

Kebutuhan mengetahui inti informasi dari sebuah berita atau artikel
semakin diperlukan pada era teknologi, masyarakat cenderung kurang suka
menghabiskan waktu mereka hanya untuk mencari inti dari artikel yang dibaca.
Penggunaan Text Summarization merupakan solusi untuk memberikan informasi
ringkas ke pembaca tanpa harus menghabiskan banyak waktu. Informasi ringkas
yang diberikan tidak semata-mata berupa teks yang dipotong agar terlihat lebih
sedikit melainkan informasi ringkasan tersebut sudah diproses sehingga intisari dari
artikel dapat tersampaikan ke pembaca. Pada Text Summarization terdapat beberapa
teknik untuk meringkas informasi salah satunya adalah extractive summary.
Extractive summary berupa penyalinan bagian-bagian teks yang dianggap penting
oleh sistem lalu digabungkan menjadi suatu ringkasan. Teks yang disalin berupa
kata, kalimat atau paragraf tanpa menambahkan kalimat baru kedalam teks aslinya
(Ugkan & Karci, 2020).

Khusus pada Website Korpus Artikel Objek Budaya UKDW

“https://alunalun.info/korpus/” untuk beberapa waktu terakhir telah mengumpulkan

berbagai macam artikel yang berkaitan dengan objek budaya yang ada di Indonesia,
Artikel ini disimpan berdasarkan kategori-kategori untuk memudahkan mencari
data artikel tertentu. Karena kategori yang telah dikumpulkan belum memiliki
ringkasan atau belum menjelaskan intisari dari kategori tersebut maka perlu
dilakukan Text Summarization sebagai solusi mendapatkan ringkasannya. Untuk
mendapatkan intisari bisa diselesaikan dengan cara memilah kata atau kalimat pada
setiap artikel lalu secara manual dikumpulkan menjadi satu versi yang lebih singkat
untuk mendapatkan ringkasan atau intisari dari kategori artikel yang diinginkan.
Umumnya langkah seperti ini bisa dilakukan namun sangat tidak efektif jika
kategori artikel memiliki 10 macam artikel dan masing-masing artikelnya

mempunyai 5 sampai 8 halaman atau bahkan lebih yang memakan banyak waktu



dan tidak efisien. Memberi Automatic Text Summarization dengan menekankan
pemilihan kata kunci sehingga membentuk gold summary (Klymenko et al., 2020)
pada kategori artikel korpus objek budaya UKDW dibutuhkan untuk memberi

ringkasan berupa intisari kategori artikel sebelum ditambahkan di katalog repo pada

portal web budaya “https://portal.alunalun.info/”, tujuannya agar pembaca
memahami apa saja yang terdapat pada setiap ketegori artikel yang dibaca.
Dikarenakan data artikel yang digunakan berbahasa Indonesia, salah satu metode
pendukung untuk ringkasan teks adalah metode LexRank dengan pendekatan
berbasis graph. Metode LexRank membutuhkan algoritma tertentu untuk
peringkasan teks otomatis yaitu algoritma LexRank. Peringkasan dengan algoritma
LexRank bertujuan untuk meringkas dokumen yang banyak sekaligus (multi
documents).

Pada penulisan ini solusi yang ingin dicapai adalah membuat sistem
peringkasan teks otomatis yang diterapkan pada “Portal Web Budaya Indonesia”.
Tujuan sistem adalah memberi ringkasan pada setiap kategori artikel yang ada di
Portal Web Budaya, sehingga memudahkan pengguna dalam memahami intisari
dari kategori yang dikunjungi. Penelitian ini merupakan bagian dari Penelitian
Terapan Unggulan Perguruan Tinggi (PTUPT) dengan dana hibah RISTEK-BRIIN
berjudul “Portal Objek Budaya Berbasis Semantic Web”.

Berdasarkan latar belakang yang sudah dijelaskan diatas, penelitian ini akan
mengembangkan sistem peringkasan otomatis berbasis multi documents dengan

teknik extractive terhadap kategori artikel Objek Budaya .



1.2. Perumusan Masalah

Katagori artikel pada objek budaya yang belum di-intisari menjadi
penyebab utama belum bisa dimasukkan kedalam katalog repo pada project alun-

alun “ https://app.alunalun.info/” . Pemberian intisari bisa dilakukan dengan

menerapkan Automatic Text Summarization. Automatic Text Summarization
digunakan untuk mempercepat proses ringkasan pada setiap kategori artikel yang
banyak dengan bantuan /ibrary LexRank yang tersedia pada bahasa pemrograman
python untuk program komputasinya. Berdasarkan masalah yang sudah dijabarkan,
penelitian ini akan menerapkan metode LexRank dari library python untuk
melakukan peringkasan teks. Oleh karena dokumen yang diolah adalah berbahasa
Indonesia, maka diperlukan juga beberapa pra-processing untuk program
komputasinya. Pre-processing yang digunakan antara lain case folding,
tokenization, lemmatization, labelling dan phrase detection dengan basis kata. Hasil
dari penerapan algoritma LexRank ini akan dievaluasi menggunakan ROUGE untuk

menguji kalimat buatan sistem dan kalimat buatan responden.
1.3. Batasan Masalah
Dalam penulisan ini terdapat beberapa batasan yang digunakan yaitu:

1) Teks yang digunakan adalah teks yang berbahasa Indonesia.

2) Dokumen ringkasan dikhusukan pada kategori artikel objek budaya.

3) Sistem hanya akan mengeluarkan output berupa ringkasan untuk setiap
kategori artikel.

4) Dataset artikel yang diuji berdasarkan data yang didapat dari Website
Korpus Objek Budaya.

5) Ketegori yang diringkas ada 3 yaitu Dalang, Tari Tradisional dan Wayang
dengan masing-masing kategori sebanyak 20 artikel.

6) Hasil evaluasi dengan ROUGE menghitung recall dan precision dari
responden tanpa memperhatikan indeks kalimat.

7) Pembuatan Gold Standar menggunakan Kappa Score

8) Pemberian Label Kata disesuaikan dengan sumber data



14. Tujuan Penulisan

Tujuan penulisan ini adalah membuat sistem peringkasan teks otomatis
dengan menerapkan metode LexRank yang disediakan oleh python untuk
memudahkan pengguna untuk mengetahui instisari dari keseluruhan dokumen.
Sebagai tools peringkasan teks otomatis untuk portal website budaya Indonesia

(https://portal.alunalun.info/) dan memberikan sinopsis untuk berbagai korpus

budaya yang ada di portal website budaya Indonesia.

1.5. Manfaat Penulisan

Manfaat yang diperoleh dari penelitian ini adalah dengan Text
Summarization pada korpus artikel objek budaya untuk bahasa Indonesia dapat
menyelesaikan masalah berupa abstraksi pada kategori artikel dengan memberi
kemudahakan bagi pembaca untuk melakukan peringkasan otomatis di portal web

budaya Indonesia (https://portal.alunalun.info/). Sementara pada sisi penulis,

mempertajam proses berpikir yang terstruktur dan menambah pengetahuan pada

bidang NLP (Natural Language Processing).
1.6. Metodologi Penulisan

Beberapa metode yang digunakan untuk mendukung penelitian ini
meliputi: Studi literatur, Pengumpulan data, Pre-processing, Processing, Evaluasi.

Tahapan — tahapan penelitian dapat dijabarkan sebagai berikut :

a. Studi Literatur

Studi literatur dilakukan dengan mencari sumber-sumber terkait judul penulisan
“Text Summarization Untuk Artikel Bahasa Indonesia Pada Korpus Objek
Budaya Dengan Metode LexRank”. Studi literatur yang digunakan berupa
artikel, jurnal dan skripsi-skripsi terdahulu sebagai referensi dan bahan belajar

agar lebih memahami proses dan alur kerja dari Metode LexRank.



b. Pengumpulan data

Data yang digunakan berdasarkan kategori untuk setiap dokumen objek budaya
yang di input oleh kontributor kedalam website Korpus Artikel Objek Budaya.

Kategori yang digunakan yaitu : wayang, tarian tradisional dan dalang.

c. Pre-processing

Pre-processing dilakukan pembersihan data terlebih dahulu berupa case
folding, tokenization, lemmatization, labelling kata dan phrase detection
sebelum diringkas. Pre-processing menggunakan [library NLTK (Natural
Language Tool Kit) dan Sastrawi yang disediakan oleh python.

d. Processing

Untuk penulisan ini tidak merancang ulang algoritma dari LexRank, melainkan
menggunakan [library LexRank yang disediakan python untuk proses
komputasinya. Penulisan ini lebih menckankan pada proses Pre-processing

untuk mendapatkan ringkasan yang berkualitas.

e. Evaluasi

Evaluasi yang dilakukan menggunakan ROUGE untuk menilai hasil ringkasan
secara sistematis dengan menghitung precision, recall dan f~score dari hasil
buatan sistem dan hasil buatan responden. Hasil evaluasi ROUGE yang telah
didapat dihitung menggunakan kappa score untuk mendapatkan gold standar
berupa nilai valid sebagai nilai akhir evaluasi peringkasan teks. Adapun
evaluasi review berdasarkan pendapat pribadi dari responden, dimana
responden akan melakukan evaluasi pada google-form terkait dengan dokumen
yang sama, review tersebut akan dijadikan sebagai kesimpulan dan saran untuk

mengetahui keefektifan sistem yang sudah dibuat.



1.7. Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan ini dibagi menjadi 5 bagian utama, dimana setiap

bab-nya meliputi :

Bab I Pendahuluan, pada bab ini memaparkan gambaran umum penulisan terkait
Text Summarization dengan metode LexRank yang cakupan sub-bab terdiri dari
latar belakang masalah, rumusan masalah, batasan masalah, tujuan penulisan,

manfaat penulisan, metodologi penulisan dan sistematika penulisan.

Bab II Tinjauan Pustaka dan Landasan Teori, pada bab ini dijabarkan berbagai
jurnal pendukung, definisi yang digunakan, serta formula yang dijadikan acuan

untuk penulisan.

Bab Il Metodologi Penulisan, pada bab ini berupa cakupan metode yang digunakan
pada penelitian ini meliputi: deskripsi penulisan, analisis kebutuhan, diagram alur,

tahapan penulisan dan tahapan evaluasi.

Bab IV Implementasi dan pembahasan, pada bab ini meliputi : Antarmuka aplikasi,
unique token processing, hasil pre-processing seperti original sentences, pre-
processing sentences dan phrase sentences, processing Lexrank : TF-IDF, Cosine
Similarity ( idf-modified-cosine ), power methods, evaluation (ROUGE) dan gold

standar (kappa score) .

Bab V Kesimpulan dan Saran, pada bab ini berupa pernyataan singkat dari penulis
berdasarkan penjabaran dari hasil penelitian berupa implementasi program
peringkasan yang sudah dilakukan dan saran-saran ke depan terkait penelitian

serupa.



BAB YV
KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan
Berdasarkan penelitian yang sudah dilakukan, ada beberapa hal yang bisa

disimpulkan diantaranya sebagai berikut:

1. Dari 60 artikel yang diambil dari website korpus dokumen penulis
mengambil tiap 5 artikel pada 3 kategori (dalang, tari tradisional dan
wayang) untuk proses peringkasan teks. Artikel tersebut telah dievaluasi

dan divalidasi sebelum di input ke system peringkasan.

2. Ketiga sentences yang dibuat yaitu original sentence, pre-processing
sentence dan phrase sentence, dua diantaranya yaitu pre-processing

sentence dan phrase sentence hanya sebagai fitur “eksperiman” dalam

penulisan ini dan tidak direkomendasikan sebagai hasil output untuk dibaca

user.

3. Evaluasi menggunakan ROUGE menunjukkan bahwa, original sentence
memiliki hasil f~score yang mendekati ringkasan responden dengan nilai

range 0.5-0.6 untuk setiap kategori (dalang, tari tradisional dan wayang).

4. Representasi berbasis grafik pada metode LexRank dan TextRank untuk
peringkasan single documents dengan menghitung bobot per-kalimat serta
pengurutan ringkasan berdasarkan indeks dinilai penulis sebagai faktor
utama hasil evaluasi pembanding yang tidak terlalu jauh , meliputi LexRank

dengan f-score yang rangenya 0.4 -0.6 untuk ROUGE — 1 dan ROUGE - 2

5. Keragaman hasil evaluasi disebabkan karena ringkasan ideal tidak dari satu
responden yang sama namun dari beberapa responden sehingga hasil

ROUGE-nya berbeda pada tiap artikelnya.

82



5.2 Saran

Adapun saran-saran yang penulis sampaikan untuk pengembangan penulisan
serupa kedepennya yaitu :

1. Karena penulisan ini hanya menggunakan 3 kategori (dalang, tari tradisional
dan wayang) dirasa perlu dilakukan penulisan untuk ketegori lain khususnya
untuk budaya Indonesia.

2. Proses unique token pada penulisan ini dinilai penulis masih manual
sehingga diharapkan untuk penulisan selanjutnya dapat menerapkan proses

mechine learning untuk menentukan unique token secara otomatis.
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