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BAB 1

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang Masalah

Jejaring sosial merupakan salah satu media penyebaran konten berita yang

sangat cepat. salah satu sosial media tersebut adalah Twitter ¥ witter merupakan situs

jejaring sosial yang memiliki tingkat kecepatan ormasi yang cukup

tinggi.Sekarang hampir semua portal beri un Twitter, yang

digunakan sebagai media ‘perpanjanga baran informasi. Tweet

portal berita tersebut untuk mendapatkan berita berdasarkan kategori yang di

inginkan.

Oleh karena itu, akan dirancang sebuah sistem klasifikasi tweet yang dapat
mengklasifikasikan kategori berita yang di posting oleh akun portal berita tersebut
dengan menggunakan algoritma Naive bayes Classiffier kedalam kategori yang telah
ditentukan. Adapun kategori yang akan di gunakan sebagai klasifikasi berita adalah

olahraga, keungan, politik, dan teknologi. Sumber data yang digunakan sebagai dasar


http://www.statisticbrain.com/twitter-statistics/

pengujian sistem berasal dari akun Twitter portal berita Indonesia seperti @detikcom,

@tribunnews,@Okezone dan tempodotco.

1.2 Perumusan Masalah

Rumusan masalah yang akan dibahas dalam penelitian ini adalah sebarapa
akurat metode Naive Bayes melakukan klasifikasi kumpulan tweet yang diposting
oleh (@detikcom, @tribunnews, @Okezone, dan @tempodotco kedalam kategori
olahraga, keuangan, politik, dan teknologi .

1.3 Batasan Masalah

Ruang lingkup masalah dalam penelitian ini 1-hal sebagai berikut :

Batasan data :

e Data tweet yang digunal@n litian  ini  adalah tweet yang

adalah berupa fweet yang telah memiliki label

kategor rkan hasil klasifikasi.

cpgounakan  database stopword yang di  ambil dari
http://lecturer.ukdw.ac.id/budsus/pdf/stopwordID.csv. User dapat menambahkan
daftar stopword.

Batasan Sistem :

e Sistem melakukan pembobotan tweer training dengan metode TF-IDF,

pengklasifikasian menggunakan Naive Bayes Classifier serta evaluasi sistem
dengan menggunakan metode holdout dengan dengan pengukuran nilai

precision, recall dan akurasi hasil klasifikasi pengujian .


http://lecturer.ukdw.ac.id/budsus/pdf/stopwordID.csv

1.4 Tujuan Penelitian

Penelitian ini bertujuan untuk :

1. Untuk membangun suatu aplikasi yang dapat melakukan filtering berita yang
disampaikan melalui tweet dalam bahasa Indonesia oleh akun portal berita di
twitter.

2. Untuk mengetahui akurasi klasifikasi Naive Bayes ketika di aplikasikan pada
klasifikasi text dengan jumlah token penyusun yang sedikit.

3. Mempermudah follower dari akun portal berita dalam otomatisasi

pengkategorian dari tweet.

1.5 Metode Penelitian

Berikut uraian metode yang di gunakan g itian 101 adalah :

1. Studi Literatur, melakukan berbdgai pengfimpulan bahan referensi, seperti

Jurnal Penelitian, buku-bukditeori da per-sumber informasi lain yang di

dan antarmuka yang telah di buat pada proses perancangan sistem.
5. Analisis hasil klasifikasi dan evaluasi, merupakan proses menganalisis

keektifan program yang dibuat dalam melakukan klasifikasi terhadap data uji.

1.6 Sistematika Penulisan

Sistem penulisan laporan tugas akhir ini dibagi menjadi berapa bab, yaitu

sebagai berikut :



Bab I, Pendahuluan, yang dapat memberikan gambaran umum tentang
penelitian. pendahuluan berisi latar belakang masalah, perumusan masalah, batasan
masalah, tujuan penelitian, metodologi penelitian, dan sistematika penulisan.

Bab II, Landasan teori, yang terdiri dari dua bagian utama, yaitu tinjauan
pustaka dan landasan teori. Tinjauan Pustaka menguraikan berbagai teori yang
diperoleh dari jurnal ataupun karya ilmiah yang berkaitan dengan topik penelitian.
sedangakan landasan teori memuat mengenai penjelasan terhadap konsep dan teori-
teori yang diperlukan dalam memecahkan masalah dari penelitian.

Bab III, Analisis dan perancangan sistem, yang b@isi spesifikasi kebutuhan

sistem yang akan dibangun, arsitektur sistem, us ram, tahapan dalam
perancangan dan pembangunan sistem , aliran data dan input output sistem.

Bab IV, Implementasi dan analisis siste has tentang implementasi
analisis dari sistem yang
dibuat terhadap beberapa set data test.

Bab V, Kesimpulan dan mengenai kesimpulan dari hasil
penelitian serta memberik saran yang dapat digunakan sebagai

acuan dalam pengembangan telah dibuat agar menjadi lebih baik lagi.






BAB YV

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan hasil analisis dan implementasi gsistem, maka diperoleh

kesimpulan sebagai berikut :

e Sistem klasifikasi Naive Bayes cukup bas
tweet dengan nilai akurasi tertinggi_pada gori sebesar 0.89 dengan
feature selection 40% .

e Untuk feature selection mo

selection 20% dengan pi

dengan menggunakan mode kategori lebih baik

enggunakan mode all.

5.2 Saran

e Sistem Dapat dikembangkan dengan menambahkan isi tweet dengan
mengambil konten berita yang direferensikan dari link tiap fweet. Sehingga
didapatkan lebih banyak variasi token untuk tweet tersebut.

e Sistem dapat dikembangkan untuk perangkat mobile sehingga dapat
memudahkan user dalam mengkategorikan tweet kedalam kategori yang di

inginkan.



e Sistem dapat ditambahkan kategori lainnya selain kategori politik, keuangan,
teknologi dan olahraga, seperti kategori netral yang digunakan untuk fweet

yang tidak termasuk kedalam 4 kategori tersebut.
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