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INTISARI

IMPLEMENTASI TRANSFORMASI HAAR WAVELET UNTUK
DETEKSI CITRA JERUK NIPIS YANG BUSUK

Buah jeruk merupakan salah satu buah yang memiliki jenis atau varietas
sangat banyak. Secara kasat mata, konsumen kesulitan untuk mengenali jenis
jeruk apabila dilihat berdasarkan bentuk, ukuran dan warna karena sebagian besar
jenis jeruk satu dengan lainnya memiliki bentuk, ukuran dan warna yang hampir
sama.

Ciri yang cukup kuat yang dapat digunakan untuk membedakan jenis jeruk
satu dengan lainnya yaitu dari tekstur kulitnya. Pada penelitian ini, penulis
mengimplementasikan metode Gray Level Co-occurrence Matrix untuk ekstrasi
ciri berdasarkan tekstur dan pengenalan jenis-jenis buah jeruk menggunakan
metode jaringan syaraf tiruan Backpropagation.

Pengujian dilakukan dengan mengubah nilai learning rate, error rate
(toleransi galat), epoch dan jumlah unit tersembunyi untuk dilihat hasil
akurasinya. Berdasarkan hasil analisis, sistem dapat mengenali jenis buah jeruk
menggunakan data yang sudah dilatihkan dengan hasil akurasi sebesar 77,5%,

sedangkan untuk pengenalan data luar didapatkan hasil akurasi sebesar 30%.

Keywords: Jaringan Syaraf Tiruan, Gray Level Co-occurrence Matrix,
Backpropagation
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INTISARI

IMPLEMENTASI TRANSFORMASI HAAR WAVELET UNTUK
DETEKSI CITRA JERUK NIPIS YANG BUSUK

Buah jeruk merupakan salah satu buah yang memiliki jenis atau varietas
sangat banyak. Secara kasat mata, konsumen kesulitan untuk mengenali jenis
jeruk apabila dilihat berdasarkan bentuk, ukuran dan warna karena sebagian besar
jenis jeruk satu dengan lainnya memiliki bentuk, ukuran dan warna yang hampir
sama.

Ciri yang cukup kuat yang dapat digunakan untuk membedakan jenis jeruk
satu dengan lainnya yaitu dari tekstur kulitnya. Pada penelitian ini, penulis
mengimplementasikan metode Gray Level Co-occurrence Matrix untuk ekstrasi
ciri berdasarkan tekstur dan pengenalan jenis-jenis buah jeruk menggunakan
metode jaringan syaraf tiruan Backpropagation.

Pengujian dilakukan dengan mengubah nilai learning rate, error rate
(toleransi galat), epoch dan jumlah unit tersembunyi untuk dilihat hasil
akurasinya. Berdasarkan hasil analisis, sistem dapat mengenali jenis buah jeruk
menggunakan data yang sudah dilatihkan dengan hasil akurasi sebesar 77,5%,

sedangkan untuk pengenalan data luar didapatkan hasil akurasi sebesar 30%.

Keywords: Jaringan Syaraf Tiruan, Gray Level Co-occurrence Matrix,
Backpropagation



BAB 1

PENDAHULUAN

1.1.  Latar Belakang

Buah jeruk merupakan salah satu buah yang memiliki jenis atau varietas
sangat banyak. Pada setiap jenis buah jeruk umumnya memiliki perbedaan bentuk,
ukuran dan warna. Secara kasat mata, konsumen kesulitan untuk mengenali jenis
jeruk apabila dilihat berdasarkan bentuk, ukuran dan warna karena sebagian besar
jenis jeruk satu dengan lainnya memiliki bentuk, ukuran dan warna yang hampir
sama. Oleh sebab itu, ciri yang cukup kuat yang dapat digunakan untuk

membedakan jenis jeruk satu dengan lainnya yaitu dari tekstur kulitnya.

Untuk mengatasi permasalahan tersebut, maka diperlukan sebuah program
atau sistem yang dapat membantu mengenali jenis buah jeruk berdasarkan tekstur
kulitnya. Dengan bantuan komputer serta pengolahan citra digital sederhana yang
dilengkapi dengan jaringan syaraf tiruan, maka diharapkan dapat dibuat sistem
komputer yang mampu mengenali jenis-jenis buah jeruk berdasarkan tekstur
kulitnya.

Ada beberapa metode dalam jaringan syaraf tiruan, salah satunya adalah
metode backpropagation. Sejumlah literatur mengatakan bahwa algoritma
Backpropagation cukup baik dalam proses pengenalan pola dibandingkan dengan
algortima lainnya, seperti perceptron dan delta rule. Untuk itu, peneliti akan
menganalisis pengenalan jenis buah jeruk berdasarkan tekstur kulitnya dengan
menggunakan metode Backpropagation. Diharapkan dari penelitian dan analisis
pengenalan jenis buah jeruk ini sistem yang diangun dapat memprediksi jenis
buah jeruk dan mengenali jenis tersebut, sehingga para konsumen jeruk dapat

mengenali jenis-jenis buah jeruk dari kulit luarnya dengan mudah dan cepat.



1.2. Rumusan Masalah

Rumusan masalah dalam kasus ini adalah membangun sistem dengan
mengimplementasikan algoritma Backpropagation dalam proses pengenalan jenis

buah jeruk.

1.3. Batasan Masalah

Batasan-batasan pada penelitian ini antara lain :

e Format citra yang akan dideteksi adalah .jpg.

e Citra sampel buah jeruk berukuran 150 x 150 piksel.

e Citra jeruk akan dikenali berdasarkan tekstur kulitnya.

e Jenis buah jeruk yang digunakan untuk pengenalan adalah jeruk lemon,
jeruk baby, jeruk sunkist, jeruk mandarin.

e Jumlah data training sebanyak 10 sampel untuk masing-masing jeruk.

e Jumlah data uji yang akan dikenali 4 pola dengan masing-masing 10

sampel.

1.4.  Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini antara lain :

e Membangun aplikasi dengan  mengimplementasikan  algoritma
Backpropagation.

e Meneliti dan menganalisis algoritma  Backpropagation  yang

diimplementasikan untuk pengenalan jenis buah jeruk.

1.5. Metode Penelitian

Metodologi atau pendekatan yang digunakan dalam penyusunan Tugas
Akhir ini adalah :



e Melakukan studi pustaka dengan cara mencari informasi dan teori-teori
dari berbagai literatur yang berkaitan dengan judul.

e Melakukan analisis dan perancangan aplikasi yang didapat dari literatur
yang sudah dipelajari.

¢ Mengimplementasikan algoritma Backpropagation dalam pembuatan
sistem untuk pengenalan jenis buah jeruk.

e Pengujian kinerja dari sistem yang dibangun dan menganalisa hasil.

1.6. Sistematika Penulisan

Sitematika penulisan tugas akhir ini akan terbagi dalam lima bab dengan
urutan penulisan sebagai berikut

Bab 1 PENDAHULUAN pada bab ini yang berisi Latar Belakang,
Rumusan Masalah, Batasan Masalah, Tujuan Penelitian, Metode Penelitian, dan
Sistematika Penulisan.

Bab 2 TINJAUAN PUSTAKA pada bab ini terdiri dari dua bagian utama,
yaitu Tinjauan Pustaka dan Landasan Teori.

Bab 3 PERANCANGAN SISTEM pada bab ini mencakup analisis teori-
teori yang digunakan, dan bagaimana menerapkannya ke dalam sistem yang akan
dibuat.

Bab 4 IMPLEMENTASI DAN ANALISIS SISTEM pada bab ini memuat
hasil riset / implementasi, dan pembahasan dari riset tersebut yang bersifat
terpadu.

Bab 5 KESIMPULAN DAN SARAN pada bab ini terdiri dari kesimpulan
dan saran-saran untuk pengembangan sistem.

Selain berisi bab-bab utama tersebut, skripsi ini juga dilengkapi dengan

Intisari, Daftar Isi, Daftar Gambar, Daftar Tabel, Daftar Pustaka dan Lampiran.



BAB 5

KESIMPULAN DAN SARAN

51. Kesimpulan

Dari penelitian yang telah dilakukan oleh penulis, terdapat beberapa
kesimpulan yang diperoleh, yaitu sebagai berikut :

1. Nilai dari hasil / keluaran Gray Level Co-occurrence Matrix dapat
digunakan sebagai input untuk algoritma Backpropagation.

2. Berdasarkan pengujian sistem, metode Backpropagation dapat diterapkan
untuk pengenalan jenis jeruk (Baby, Lemon, Mandarin dan Sunkist)
dengan tingkat akurasi sebesar 70% terhadap pengenalan data luar / data
uji. Presentase tersebut dicapai ketika menggunakan learning rate 0,7
dengan nilai error rate 0,001 dan 17 node pada hidden layer.

3. Intensitas warna pada data latih dan data uji mempengaruhi presentase
pengenalan, apabila tingkat intensitas warna antara data uji dengan data
latih berbeda jauh maka tingkat akurasi semakin kecil. Intensitas warna

dipengaruhi oleh cahaya, posisi jeruk saat difoto dan hasil cropping.

5.2. Saran

Untuk pengembangan sistem lebih lanjut, saran yang dapat diberikan oleh

penulis adalah sebagai berikut :

1. Perlu adanya penambahan fitur seperti fitur warna atau fitur gray level co-
occurrence matrix lainnya untuk meningkatkan keakurasian.

2. Data latih dan data uji yang diambil dengan memoto sendiri harus
mengatur cahaya, posisi kamera serta posisi objek yang difoto selalu
sama untuk semua data / objek.
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