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INTISARI

Lirik lagu merupakan suatu ungkapan perasaan seseorang terhadap sesuatu hal
yang sudah dilihat, didengar maupun dialaminya. Ungkapan perasaan tersebut tidak
jarang menjadi salah satu kriteria user dalam melakukan pencarian lirik lagu, sehingga
pencarian tidak hanya terbatas berdasarkan genre atau judul lagu namun melalui emosi
dari lirik lagu yang diungkapkan. Pemilihan lirik lagu terutama saat user melakukan
sebuah pencarian melekat dengan sebuah kategori agar lebih mudah dan terstruktur.
Agar dapat mencapai tujuan tersebut, diperlukan suatu sistem pengkategori agar dapat
mengklasifikasikan lirik lagu secara otomatis.

Dengan latar belakang seperti yang disebutkan diatas, penulis membangun
sebuah sistem yang dapat mengklasifikasikan lirik lagu berdasarkan emosinya dalam 3
kategori emosi yaitu sad, happy dan angry. Klasifikasi dilakukan dengan
menggunakan algoritma Naive Bayes dengan bantuan ISEAR sebagai feature
selection. Tahap proses yang dilakukan pada penelitian ini yaitu preprocessing,
feature selection dan klasifikasi. Preprocessing yang digunakan pada penelitian ini
adalah tokenisasi, stopword dan stemming. Sedangkan proses feature selection yang
digunakan dalam penelitian ini yaitu melakukan perhitungan TF-IDF dengan bantuan
ISEAR.

Hasil dari penelitian ini menunjukkan dengan menggunakan ISEAR akurasi
tertinggi terdapat pada feature set 40% - 100% vyaitu sebesar 82,2%. Perbedaan
signifikan dihasilkan pada penggunaan ISEAR dengan akurasi rata-rata keseluruhan
porsi featureset sebesar 79% sedangkan tanpa menggunakan ISEAR rata-rata akurasi
sebesar 54%. Dokumen paling relevan untuk pengujian menggunakan ISEAR terdapat
pada kategori angry dengan rata-rata f-measure sebesar 0.7267.

Kata kunci : ISEAR, tf-idf, Naive Bayes, Emosi, Lirik Lagu
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INTISARI

Lirik lagu merupakan suatu ungkapan perasaan seseorang terhadap sesuatu hal
yang sudah dilihat, didengar maupun dialaminya. Ungkapan perasaan tersebut tidak
jarang menjadi salah satu kriteria user dalam melakukan pencarian lirik lagu, sehingga
pencarian tidak hanya terbatas berdasarkan genre atau judul lagu namun melalui emosi
dari lirik lagu yang diungkapkan. Pemilihan lirik lagu terutama saat user melakukan
sebuah pencarian melekat dengan sebuah kategori agar lebih mudah dan terstruktur.
Agar dapat mencapai tujuan tersebut, diperlukan suatu sistem pengkategori agar dapat
mengklasifikasikan lirik lagu secara otomatis.

Dengan latar belakang seperti yang disebutkan diatas, penulis membangun
sebuah sistem yang dapat mengklasifikasikan lirik lagu berdasarkan emosinya dalam 3
kategori emosi yaitu sad, happy dan angry. Klasifikasi dilakukan dengan
menggunakan algoritma Naive Bayes dengan bantuan ISEAR sebagai feature
selection. Tahap proses yang dilakukan pada penelitian ini yaitu preprocessing,
feature selection dan klasifikasi. Preprocessing yang digunakan pada penelitian ini
adalah tokenisasi, stopword dan stemming. Sedangkan proses feature selection yang
digunakan dalam penelitian ini yaitu melakukan perhitungan TF-IDF dengan bantuan
ISEAR.

Hasil dari penelitian ini menunjukkan dengan menggunakan ISEAR akurasi
tertinggi terdapat pada feature set 40% - 100% vyaitu sebesar 82,2%. Perbedaan
signifikan dihasilkan pada penggunaan ISEAR dengan akurasi rata-rata keseluruhan
porsi featureset sebesar 79% sedangkan tanpa menggunakan ISEAR rata-rata akurasi
sebesar 54%. Dokumen paling relevan untuk pengujian menggunakan ISEAR terdapat
pada kategori angry dengan rata-rata f-measure sebesar 0.7267.

Kata kunci : ISEAR, tf-idf, Naive Bayes, Emosi, Lirik Lagu
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BAB 1
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang Masalah

Musik memiliki peran yang penting bagi kehidupan manusia. Selain sebagai
media hiburan, musik juga merupakan media bantu diri untuk menangani perasaan
emosi yang sedang di hadapi (Lerik & Prawitasari, 2005). Elemen musik selain dari
irama, melodi dan harmoni juga tidak terlepas dengan makna dari kata-kata yang
terkandung didalamnya. Maksud dari setiap kata di dalam lirik lagu juga memiliki
arti penting bagi kebanyakan orang yaitu menyembuhkan perasaan dari kesedihan,
memotivasi, melampiaskan kemarahan, melampiaskan kebahagiaan dan lain
sebagainya.

Banyak orang salah mengartikan bahwa lagu-lagu yang memiliki irama
bersemangat seperti rock, dangdut, dan country menggambarkan lagu yang ceria dan
penuh kegembiraan, sedangkan lagu mellow seperti jazz, pop, dan ballad
menggambarkan makna lagu yang sedih karena memiliki irama yang lambat. Setiap
bait pada lirik lagu umumnya mengandung maksud melalui gaya bahasa yang
digunakan oleh pengarang. Pengarang bebas menyampaikan emosi dengan genre
yang bervariasi sesuai dengan keinginannya. Pengungkapan emosi tersebut tidak
jarang menjadi salah satu kebutuhan umum para penikmat musik, sehingga pemilihan
kategori dalam pencarian lagu tidak hanya terbatas berdasarkan genre, namun juga
melalui emosi dari para pencipta lagu.

Pemilihan lirik lagu terutama saat user melakukan sebuah pencarian melekat
dengan sebuah kategori agar lebih mudah dan terstruktur. Agar dapat mencapai

tujuan tersebut, diperlukan mesin pengkategori agar lirik lagu dapat diklasifikasikan



secara otomatis. Mesin kategori lirik lagu berdasarkan emosinya dapat dibuat dengan
menggunakan banyak algoritma. Algoritma tersebut contohnya yaitu K-Nearest
Neighbour, Naive Bayes, Decision Tree, dan SVN. Pada penelitian ini, penulis
menggunakan algoritma Naive Bayes untuk mengklasifikasikan lirik lagu
berdasarkan emosinya. Algoritma ini dipilih karena memiliki memiliki Kinerja yang
cukup tinggi untuk klasifikasi dokumen teks (Hamzah, 2012).

Tidak cukup menggunakan algoritma klasifikasi supaya lirik lagu dikategorikan

tepat sesuai emosinya, hamun penggunaan feature set ISEAR juga akan di terapkan

di dalam penelitian ini. Feature set ISEAR dapat di unduh dari http://www.affective-

sciences.org/researchmaterial. Tujuan dari penggunaan feature set ISEAR ini di
maksudkan agar hasil klasifikasi yang dihasilkan semakin baik. Pengukuran akurasi
dilakukan dengan membandingkan perhitungan akurasi sistem, precision, recall dan
f-meassure baik menggunakan feature set ISEAR maupun tidak menggunakan data
ISEAR. Porsi feature set yang digunakan beranekaragam yaitu 10%, - 100% dengan

range 10 dari total term terbaik yang sudah melalui proses feature selection.

1.2 Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang tersebut, rumusan masalah yang dapat diperoleh dari
penelitian yang akan dilakukan adalah bagaimana implementasi serta akurasi dari
algoritma Naive Bayes menggunakan bantuan dataset ISEAR (International Survey
on Emotion Antecedents and Reaction) sebagai feature selection dalam proses

klasifikasi.

1.3 Batasan Masalah

Batasan-batasan yang diterapkan pada penelitian yang akan dilakukan adalah
sebagai berikut:


http://www.affective-sciences.org/researchmaterial
http://www.affective-sciences.org/researchmaterial

1. Data yang digunakan dalam penelitian merupakan sekumpulan korpus teks
lirik lagu baik yang sudah di kategorikan maupun yang belum
dikategorikan.

2. Menggunakan dataset ISEAR (International Survey on Emotion Antecedents
and Reaction) sebagai feature selection saat melakukan pembobotan tf-idf.
Dataset tersebut di ambil dari:

http://www.affective-sciences.org/researchmaterial

3. Sumber alamat data uji dan data training yang meliputi daftar lagu beserta
kategorinya diambil dari:
a. http://www.pastemagazine.com/
b. https://www.upvenue.com/
c. http://www.maxtv.com.au/
d. http://www.ranker.com/
4. Sumber data lirik diambil dari link berikut:
a. http://www.metrolyrics.com
b. http://www.azlyrics.com
5. Sumber daftar stopword :
http://jmlr.csail.mit.edu/papers/volume5/lewisO4a/all-smart-stop-
list/english.stop.
6. Penelitian ini menggunakan 3 kelas emosi yaitu sad, happy dan angry.
7. Inputan berupa data lirik lagu dan output berupa jenis emosi yang sesuai
dengan teks lirik lagu.
8. Sistem tidak mementingkan arti dari suatu bentuk frase.

1.4 Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini adalah mengimplementasikan dan mengukur tingkat

akurasi dari sistem baik precision, recall dan f-measure dari algoritma Naive Bayes


http://www.affective-sciences.org/researchmaterial

menggunakan bantuan ISEAR (International Survey on Emotion Antecedents and
Reaction) sebagai featureset pada proses feature selection.

1.5 Metode Penelitian
Metode yang akan digunakan sebagai langkah-langkah untuk pemecahan masalah
dalam penelitian adalah sebagai berikut:

1. Studi Literatur
Studi literatur dilakukan dengan cara mempelajari teori-teori yang diperlukan
dalam penelitian melalui jurnal-jurnal, video dan buku elektronik yang
berkaitan dengan algoritma klasifikasi Naive Bayes dan feature set ISEAR
untuk feature selection.

2. Perancangan Desain Sistem
Desain yang dirancang dalam penelitian ini adalah desain aplikasi berbasis
web menggunakan framework Codelgniter.

3. Implementasi Sistem
Sistem akan dilakukan dengan menginputkan data lirik lagu berbahasa Inggris
kemudian di-preprocessing menggunakan tokenisasi, stopword, dan
stemming. Langkah selanjutnya proses klasifikasi Naive Bayes dengan dan
tanpa menggunakan bantuan feature set ISEAR untuk proses feature selection
ditahap pembobotan. Hasil klasifikasi yang didapatkan diuji dan dievaluasi
baik melalui akurasi sistem, precision, recall dan f-measure.

4. Pengujian dan Evaluasi
Evaluasi dilakukan dengan mengukur tingkat precision, recall dan f-meassure
dari hasil klasifikasi. Porsi feature set yang digunakan adalah 10% - 100%
dengan range 10 dari total term terbaik.

1.6 Sistematika Penulisan

Penyusunan laporan tugas akhir ini secara garis besar dikelompokkan menjadi

lima bab sebagai berikut:



Bab 1, Pendahuluan. Bab ini memberikan gambaran umum mengenai
penelitian yang akan dilakukan mencankup latar belakang, rumusan masalah, batasan
masalah, tujuan penelitian, metode penelitian, dan sistematika penulisan.

Bab 2, Tinjuan Pustaka. Bab ini terdiri dari tinjauan pustaka dan landasan
teori yang digunakan untuk referensi saat melakukan penelitian. Pada bab ini akan
diuraikan berbagai konsep, teori maupun rumus-rumus yang mendukung proses
penelitian.

Bab 3, Perancangan Sistem. Bab ini membahas rancangan sistem yang
dibangun berupa spesifikasi sistem, rancangan diagram sistem, rancangan antar muka
sistem dan tahapan-tahapan yang berkaitan dengan proses perancangan dan
pembuatan sistem.

Bab 4, Implementasi dan Analisis sistem. Bab ini akan diuraikan mengenai
hasil dari implementasi dari metode yang digunakan dan analisis berupa penjelasan
secara teoritis.

Bab 5, Kesimpulan dan Saran. Pada bab ini, akan dibahas mengenai hasil
analisis dari penelitian yang dilakukan serta saran yang mendukung supaya penelitian
tersebut dapat lebih baik dari penelitian yang dilakukan. Harapannya dapat
memperbaiki kinerja sistem pada riset mendatang.



BAB 5
KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

1.

Kelemahan yang dimiliki oleh Algoritma klasifikasi Naive Bayes pada penelitian
ini tidak dapat mengenali emosi dengan cara mencari hubungan semantik emosi
makna antar kata namun didasarkan pada probabilitas statistik term antar kata.
Rumus modifikasi Naive Bayes dapat meningkatkan akurasi karena dapat meng-
handle variable pemrograman yang memiliki keterbatasan pada limit angka
tertentu.

Proses testing sering mengalami kesalahan klasifikasi karena 1 lirik lagu
memiliki kemungkinan lebih dari 1 emosi yang berbeda.

Implementasi Algoritma Naive Bayes dengan menggunakan ISEAR memberikan
akurasi tertinggi pada feature set 40% - 100% sebesar 82,2%. Penggunaan
featureset 40% dari 10 range porsi featureset yang ada dengan menggunakan
ISEAR sudah cukup untuk menghasilkan nilai akurasi paling maksimal.
Berdasarkan hasil pengujian, penggunaaan ISEAR dan peningkatan porsi
featureset menghasilkan akurasi yang cukup tinggi. Perbedaan signifikan
dihasilkan pada penggunaan ISEAR, akurasi rata-rata keseluruhan porsi
featureset sebesar 79% sedangkan tanpa menggunakan ISEAR rata-rata akurasi
sebesar 54%. Dokumen paling relevan terdapat pada kategori angry dengan rata-
rata precision sebesar 0.5709, rata-rata recall sebesar 0.9071 dan rata-rata F-

Measure sebesar 0.7267.

5.2 Saran

Saran yang diajukan penulis untuk perbaikan dan pengembangan sistem

selanjutnya adalah sebagai berikut:
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1. Memodifikasi proses Kklasifikasi dengan melakukan uji hipotesis dengan
melakukan perhitungan statistik sehingga sistem dapat mengenali lebih dari 1
kategori emosi agar akurasi meningkat.

2. Memodifikasi algoritma preprocessing yang lebih baik (contoh: kata “tidak”
pada kata “tidak senang” tidak menjadi sebuah stoplist tetapi menjadi sebuah
frasa sehingga memiliki makna kata).

3. Menambah dokumen training yang baik sehingga menghasilkan lebih banyak

penciri dokumen sesuai kategori yang diharapkan.
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