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ABSTRAKSI

IMPLEMENTASI ALGORITMA IB1 TERHADAP KLASIFIKASI SENTIMEN
PADA REVIEW FILM

Review dapat digunakan dalam dunia perfilman sebagai pertimbangan
untuk menentukan apakah sebuah film akan ditonton atau tidak. Dengan semakin
banyaknya film yang dirilis, maka semakin banyak pula review penonton maupun
pengamat film yang beredar di situs-situs perfilman. Kebanyakan review tidak
dikategorikan berdasarkan isinya secara eksplisit apakah tergolong dalam review
yang positif atau negatif. Akibatnya, pembaca review harus menentukan sendiri
apakah review yang dibacanya bersifat positif atau negatif.

Adanya Kklasifikasi sentimen untuk review sebuah film akan memberi
kemudahan bagi pengguna dalam mencari jenis review yang diinginkan. Adapun
penelitian ini penulis menggunakan algoritma IB1 dimana teks direpresentasikan
dalam vektor dengan menggunakan metode TF-IDF untuk pembobotan, serta
komponen WordNet untuk mengekspansi token dengan sinonim nya. Setiap
dokumen uji akan dihitung jarak kemiripannya dengan setiap dokumen latih
menggunakan cosine similarity. Pemilihan kelas dilakukan berdasarkan similar
instances (atau jumlah k dalam k-NN) yang dipakai. Dokumen uji yang
terklasifikasi dengan benar akan dimasukan dalam kumpulan dokumen latih.
Dalam penelitian ini penulis melakukan beberapa pengujian evaluasi untuk
mengetahui efektivitas klasifikasi algoritma IB1 dengan atau tanpa WordNet.

Sistem Kklasifikasi yang dikembangkan dapat memberikan akurasi yang
cukup tinggi. Rata-rata akurasi tanpa menggunakan WordNet sebesar 72,9%
sedangkan rata-rata akurasi dengan menggunakan WordNet menghasilkan nilai
sebesar 78,7%. Nilai rata-rata F-Measure yaitu 0,719 untuk klasifikasi tanpa
WordNet dan 0.772 untuk klasifikasi menggunakan WordNet

Kata kunci : klasifikasi, review film, IB1, WordNet
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ABSTRAKSI

IMPLEMENTASI ALGORITMA IB1 TERHADAP KLASIFIKASI SENTIMEN
PADA REVIEW FILM

Review dapat digunakan dalam dunia perfilman sebagai pertimbangan
untuk menentukan apakah sebuah film akan ditonton atau tidak. Dengan semakin
banyaknya film yang dirilis, maka semakin banyak pula review penonton maupun
pengamat film yang beredar di situs-situs perfilman. Kebanyakan review tidak
dikategorikan berdasarkan isinya secara eksplisit apakah tergolong dalam review
yang positif atau negatif. Akibatnya, pembaca review harus menentukan sendiri
apakah review yang dibacanya bersifat positif atau negatif.

Adanya Kklasifikasi sentimen untuk review sebuah film akan memberi
kemudahan bagi pengguna dalam mencari jenis review yang diinginkan. Adapun
penelitian ini penulis menggunakan algoritma IB1 dimana teks direpresentasikan
dalam vektor dengan menggunakan metode TF-IDF untuk pembobotan, serta
komponen WordNet untuk mengekspansi token dengan sinonim nya. Setiap
dokumen uji akan dihitung jarak kemiripannya dengan setiap dokumen latih
menggunakan cosine similarity. Pemilihan kelas dilakukan berdasarkan similar
instances (atau jumlah k dalam k-NN) yang dipakai. Dokumen uji yang
terklasifikasi dengan benar akan dimasukan dalam kumpulan dokumen latih.
Dalam penelitian ini penulis melakukan beberapa pengujian evaluasi untuk
mengetahui efektivitas klasifikasi algoritma IB1 dengan atau tanpa WordNet.

Sistem Kklasifikasi yang dikembangkan dapat memberikan akurasi yang
cukup tinggi. Rata-rata akurasi tanpa menggunakan WordNet sebesar 72,9%
sedangkan rata-rata akurasi dengan menggunakan WordNet menghasilkan nilai
sebesar 78,7%. Nilai rata-rata F-Measure yaitu 0,719 untuk klasifikasi tanpa
WordNet dan 0.772 untuk klasifikasi menggunakan WordNet

Kata kunci : klasifikasi, review film, IB1, WordNet
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BAB 1
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Tinjauan atau review seseorang Yyang ditujukan kepada suatu objek atau
produk sangat berpengaruh terhadap penilaian publik atas produk tersebut (Sahoo,
2013). Review dapat digunakan dalam dunia perfilman sebagai pertimbangan
untuk menentukan apakah sebuah film akan ditonton atau tidak. Dengan semakin
banyaknya film yang dirilis, maka semakin banyak pula review penonton maupun
pengamat film yang beredar di situs-situs perfilman.

Masalahnya, kebanyakan review tidak dikategorikan berdasarkan isinya
secara eksplisit apakah tergolong dalam review yang positif atau negatif.
Akibatnya, pembaca review harus menentukan sendiri apakah review yang
dibacanya bersifat positif atau negatif.

Adanya klasifikasi sentimen untuk review sebuah film akan memberi
kemudahan bagi pengguna dalam mencari jenis review yang diinginkan. Adapun
penelitian ini ditujukan untuk melakukan klasifikasi dengan menggunakan review
film yang terdapat dalam situs rottentomatoes.com dengan menggunakan metode
dalam teori Text Mining.

Rotten Tomatoes adalah salah satu situs perfilman yang memuat informasi
film selain IMDB. Rotten Tomatoes mengelompokan review dalam critic review
dan audience review. Audience review yaitu komentar dari pengguna yang diberi
skor oleh pengguna tersebut sedangkan critic review adalah komentar dari
reviewer yang telah terdaftar. Critic review dikelompokan dalam fresh atau rotten
review. Keduanya digunakan dalam penentuan rating film tersebut
(http://www.rottentomatoes.com/about/). Penentuan kelas masih dilakukan secara
manual, kelas dari review harus sesuai karena berdampak pada akurasi rating

(http://www.rottentomatoes.com/help_desk/critics/). ~ Dalam  penelitian  ini



dilakukan proses klasifikasi teks secara otomatis berdasarkan isi teks dimana
tantangannya adalah dalam mengidentifikasi sentimennya.

Dalam Kklasifikasi teks terdapat bermacam-macam metode untuk
mengklasifikasikan data teks seperti Decision Trees, Naive Bayes, Support Vector
Machine, Instance-Based Learning, dan lain sebagainya. Penelitian ini
menggunakan Klasifikasi model Vector Space dengan metode Instance-Based
Learning: IB1 yang menggunakan pembobotan tf-idf dalam pemrosesan dokumen
teks. Instance Based Learning adalah metode klasifikasi yang sederhana namun
mampu memberikan hasil yang baik (Aha, Kibler., & Albert, 1991). Studi yang
dilakukan Vijayarani (2013), Cufoglu (2008) dan Pratomo (2008) menunjukan
bahwa algoritma IBL menghasilkan performa yang baik dalam mengklasifikasi

teks kedalam kelas-kelas yang ditentukan.

1.2 Rumusan Masalah

Rumusan masalah yang dapat dituliskan dalam tugas akhir ini adalah:
1. Bagaimana akurasi dari klasifikasi yang dihasilkan oleh metode IB1?
2. Bagaimanakah pengaruh hasil klasifikasi dan evaluasi dengan

menggunakan WordNet?

1.3 Batasan Masalah

Parameter-parameter pembatas dalam penelitian ini adalah sebagai berikut:

a) Kilasifikasi hanya dilakukan terhadap dokumen teks.

b) Teks review film berbahasa Inggris dan diambil dari
http://rottentomatoes.com

c) Review film dibagi ke dalam 2 kategori yaitu positive review dan negative
review.

d) Stoplist bersumber dari http://tonyb.sk/_my/ir/stop-words-collection-2014-
02-24.zip

e) Stoplist nama bersumber dari http://outpost9.com/files/WordLists.html



1.4 Tujuan Penelitian

Penelitian ini bertujuan untuk menerapkan algoritma IB1 secara efektif
dalam sebuah sistem klasifikasi sentimen review film yang akan mengkategorikan
review dalam dua kelas, yaitu positive review atau negative review. Penggunaan

WordNet bertujuan untuk meningkatkan kualitas hasil klasifikasi teks.

1.5  Metodologi Penelitian
Penelitian mempunyai lima tahapan utama yaitu :
1. Studi Literatur

Tahapan awal dari penelitian dan perancangan sistem. Literatur-literatur
yang dipelajari berupa buku teks, jurnal dan e-book yang membahas tentang text
mining, information retieval, sentiment analysis, data preprocessing, algoritma

classifier, dan evaluasi hasil klasifikasi.
2. Pengumpulan Data

Data set yang dibutuhkan berupa dokumen review film tahun 2012-2015
yang diambil dari http://www.rottentomatoes.com sebanyak 120 dokumen. Data
berasal dari genre dan film yang berbeda-beda antara lain action, drama, comedy,
science fiction dan suspense. Untuk setiap film diambil 10 review yang terdiri dari
5 positive review dan 5 negative review. Sebanyak 100 dokumen akan digunakan
sebagai dokumen latih dan 20 dokumen akan digunakan sebagai dokumen uji.

Review diambil dari halaman web dan dimasukkan kedalam database.
3. Pembuatan Sistem

Setiap dokumen teks akan direpresentasikan dalam sebuah vektor. Elemen
dari vektor tersebut adalah bobot setiap term yang muncul pada sebuah dokumen.
Vektor ini akan menjadi objek algoritma IB1. Dalam proses klasifikasi, output
dari proses klasifikasi sistem yang dibangun adalah penentuan kelas untuk tiap

dokumen uji.



4. Evaluasi

Evaluasi performa sistem dapat diukur dengan menggunakan metode
evaluasi Precision, Recall dan F-measure. Relevant document yang digunakan
untuk mengevaluasi sistem yaitu dokumen uji. Untuk mengetahui relevansi
dokumen yang digunakan dapat dilakukan dengan mencocokannya pada website
rottentomates.com dimana review sudah memiliki kelas positif atau negatif.

Tujuannya supaya meminimalisir kesalahan klasifikasi pada dokumen uji.
5. Analisis

Analisis dilakukan terhadap hasil evaluasi performa sistem dengan
memperhatikan dua hal yaitu : jumlah instance dari nilai kemiripan terdekat dan

penggunaan WordNet.
1.6  Sistematika Penulisan

Penulisan laporan tugas akhir ini dibagi menjadi lima bab yaitu :

Bab 1 yaitu Pendahuluan, yang memberikan gambaran umum tentang
penelitian yang dilakukan oleh penulis. Pendahuluan berisi latar belakang
masalah, perumusan masalah, batasan masalah, tujuan penelitian, metode
penelitian dan sistematika penulisan.

Bab 2 yaitu Tinjauan Pustaka, yang tersusun atas dua bagian utama yaitu
tinjauan pustaka dan landasan teori. Tinjauan pustaka menceritakan berbagai teori
yang berkaitan dengan klasifikasi teks dan metode IB1 dari penelitian serupa yang
dilakukan sebelumnya dan sumber pustaka untuk penyusunan tugas akhir.

Bab 3 vyaitu Analisis dan Perancangan Sistem, yang berisi tentang
perancangan sistem yang akan dibuat baik mengenai kebutuhan hardware dan
software, spesifikasi sistem, arsitektur sistem, use case diagram, pseudocode

algoritma yang digunakan, skema basis data dan rancangan antarmuka sistem.



Bab 4 yaitu Implementasi dan Analisis Sistem, dimana hasil implementasi,
pembahasan tentang pengujian sistem yang dibuat dan analisis dari sistem akan
diuraikan dalam bab ini.

Bab 5 yaitu Kesimpulan dan Saran yang berisi tentang kesimpulan dari
hasil penelitian yang dilakukan dan saran untuk pengembangan yang lebih baik
untuk penelitian berikutnya dalam topik yang serupa.



5.1

BAB 5
KESIMPULAN DAN SARAN

Kesimpulan

Kesimpulan yang didapat dari hasil implementasi dan analisis sistem

dalam Bab 4 antara lain :

5.2

adalah:

1. Dalam analisis performa sistem, klasifikasi menggunakan WordNet

memiliki nilai rata-rata akurasi sebesar 78,7% dan F-Measure 0,778 atau
77,8%. Sedangkan klasifikasi tanpa menggunakan Wordnet menghasilkan
rata-rata akurasi sebesar 72,7% dan F-Measure 0,719 atau 71,9%. Akurasi
klasifikasi IB1 pada kasus ini menghasilkan akurasi paling rendah sebesar
60% dan paling tinggi 95%. Hal ini menunjukan metode Instance Based
Learning mampu menghasilkan klasifikasi yang baik (diatas 50%) untuk
studi kasus dalam penelitian ini. Untuk pengujian secara keseluruhan (1
sampai dengan 99 instances), klasifikasi dengan WordNet menunjukan

hasil yang lebih baik dari klasifikasi tanpa WordNet.

. Sistem Kklasifikasi dengan menggunakan komponen database WordNet

menunjukan hasil yang optimal pada pemakaian 1 - 33 instances atau k <
30% dari jumlah dokumen latih. Sedangkan untuk klasifikasi tanpa
WordNet menunjukan hasil optimal jika pemakaian 1-20 instances atau k
<20% dari dokumen latih.

Saran

Saran untuk studi penelitian dan pengembangan sistem di kemudian hari

Penggunaan API dalam pengumpulan data secara otomatis sehingga
mempersingkat waktu pengumpulan data.
Penggunaan stemming saat tahap preprocessing untuk memperkecil

dimensi vektor sehingga sistem memproses lebih cepat.
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Penggunaan hash map, store procedure dan PL-SQL untuk mempercepat
proses pembacaan data dan efisiensi waktu pemrosesan data.

Identifikasi sentimen berdasarkan konteks kalimatnya dengan menerapkan
metode-metode yang ada dalam Natural Language Processing. Misalnya
untuk deteksi frase seperti life support, true love, never ever, don’t even
try dan lain sebagainya.

Penerapan feature selection untuk penggunaan data dalam jumlah besar
sehingga mempersingkat waktu pemrosesan data tanpa mengorbankan
hasil klasifikasi karena fitur yang dipilih harus representatif.

Optimalisasi penggunaan WordNet, misalnya penggunaan tabel-tabel lain
dalam database WordNet sehingga hasil klasifikasi lebih baik.

Penambahan kelas netral dalam klasifikasi sentimen review film.
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