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INTISARI

Aksara Maluku merupakan kebudayaan yang harus dijaga. Namun seiring dengan
perkembangan zaman aksara tersebut dilupakan oleh masyarakat Maluku, bahkan
masyarakat Maluku saat ini hampir tidak mengetahui keberadaan aksara tersebut.
Merancang sebuah sistem untuk mengenali Aksara Maluku merupakan salah satu
langkah yang dapat dilakukan dalam membantu melestarikan Aksara Maluku.
penelitian ini menggunakan jaringan saraf tiruan untuk mengenali pola Aksara
Maluku khususnya Aksara angka yang memiliki keunikan dan bentuk yang
simetris. Metode Backpropagation akan digunakan untuk mengolah dan mengenali

Aksara Maluku.
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INTISARI

Aksara Maluku merupakan kebudayaan yang harus dijaga. Namun seiring dengan
perkembangan zaman aksara tersebut dilupakan oleh masyarakat Maluku, bahkan
masyarakat Maluku saat ini hampir tidak mengetahui keberadaan aksara tersebut.
Merancang sebuah sistem untuk mengenali Aksara Maluku merupakan salah satu
langkah yang dapat dilakukan dalam membantu melestarikan Aksara Maluku.
penelitian ini menggunakan jaringan saraf tiruan untuk mengenali pola Aksara
Maluku khususnya Aksara angka yang memiliki keunikan dan bentuk yang
simetris. Metode Backpropagation akan digunakan untuk mengolah dan mengenali

Aksara Maluku.
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BAB |
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Aksara Maluku merupakan kebudayaan Maluku yang berupa tulisan dan
merupakan salah satu bentuk komunikasi pada zaman dulu. Aksara Maluku terdiri
dari 21 Aksara Maluku dasar dan Aksara Maluku dilengkapi 10 karakter angka.

Aksara Maluku merupakan kebudayaan yang harus dijaga. Namun seiring
dengan perkembangan zaman aksara tersebut dilupakan oleh masyarakat Maluku,
bahkan masyarakat Maluku saat ini hampir tidak mengetahui keberadaan aksara
tersebut. Kemampuan untuk membaca sangat terbatas karena kurangnya
pengetahuan dan pembelajaraan tentang Aksara Maluku. Aksara Maluku sekarang
ini hanya dapat ditemukan di beberapa tempat saja seperti museum, rumah-rumah
adat Maluku dan tempat-tempat bersejarah.

Merancang sebuah sistem untuk mengenali Aksara Maluku merupakan salah
satu langkah yang dapat dilakukan dalam membantu melestarikan Aksara Maluku
serta mampu_memberikan pengenalan terhadap masyarakat tentang arti Aksara
Maluku berdasarkan bentuknya.

Pada penelitian ini akan digunakan jaringan saraf tiruan untuk mengenali pola
Aksara Maluku khususnya Aksara angka yang memiliki keunikan dan bentuk yang
simetris. Metode Backpropagation akan digunakan untuk mengolah dan mengenali
Aksara Maluku.

1.2 Perumusan

Penulis akan membangun sebuah aplikasi untuk pengenalan pola Aksara
Angka Maluku dengan perumusan masalah sebagai berikut:

1.  Seberapa efektif penerapan metode Backpropagation dalam pengenalan citra
Aksara Angka Maluku?
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1.5

Seberapa baik akurasi dari sistem pengenalan aksara angka Maluku?
Batasan Sistem

Batasan masalah dalam kasus ini adalah:

Dalam penilitian ini data citra yang digunakan dalam sistem adalah aksara
Maluku.

Sistem pengenalan citra aksara Maluku akan dalam bentuk tulisan tangan.
Citra yang akan digunakan pada sistem adalah hasil dari scanner tulisan

tangan aksara Maluku

Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini adalah sebagai berikut:

Mengimplementasikan algoritma Backpropagation untuk mengenali aksara
Maluku.

Mengetahui tingkat keberhasilan algoritma Backpropagation dalam proses

pengenalan Aksara Maluku

Metode Penelitian

Metode yang digunakan pada penelitian sebagai berikut

Studi pustaka dan literatur

Tahap_ini dimana_penulis mempelajari buku-buku dan jurnal yang ada
internet tentang Aksara Maluku, dan yang berkaitan dengan pengenalan citra
digital, “jaringan saraf tiruan, dan algoritma backpropagation untuk
memperdalam pengetahuan

Pengumpulan data tentang Aksara Maluku

Tahap ini Penulis mengumpulkan berbagai macam sumber tentang aksara
Maluku.

Perancangan dan pembuatan sistem

Tahap ini akan dilakukan perancangan antar muka sistem beserta dengan alur
bekerja sistem dan pembuatan sistem.

Pengujian dan analisis
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Tahap ini merupakan tahap pengujian sistem untuk mengukur keefektifan
algoritma yang digunakan dalam pengenalan citra.

Sistematika Penulisan

Secara garis besar, sistematika penulisan yang digunakan dalam penulisan ini
terdiri dari 5 bab.Di setiap babnya berisi beberapa sub bab yang berguna
untuk menunjang penjelasan pokok dalam tiap babnya. 5 bab tersebut antara
lain sebagai berikut:

Bab 1 Pendahuluan, berisi tujuh bagian, yaitu Latar belakang, Perumusan,
Batasan Sistem, Hipotesis, Tujuan Penelitian, Metode Penelitian, Sistematika
Penulisan.

Bab 2 Landasan Teori, berisi dua bagian, yaitu Tinjauan Pustaka dan
Landasan Teori

Bab 3 Analisis dan perancangan sistem, berisi rancangan pembuatan sistem
berdasarkan analisa teori yang digunakan

Bab 4 Implementasi dan Analisis sistem, berisi hasil implementasi rancangan
dan analisa sistem

Bab 5 Kesimpulan-dan saran, berisi-penjelasan singkat hasil perancangan dan
analisa sistem, serta saran untuk pengembangan sistem untuk penelitian yang

sejenis kedepannya.



BAB V

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan penelitian yang dilakukan oleh penulis, diperoleh kesimpulan

sebagai berikut :

Pada sistem pengenalan Aksara Maluku dengan menggunakan
backpropagation, diperoleh tingkat akurasi paling tinggi pada learning rate (laju
pembelajaran) 0,1. Citra yang dikenali dengan_benar sebanyak 28 citra dengan
persentase 18%. Sedangkan tingkat akurasi paling rendah pada learning rate (laju
pembelajaran) 0,8. Citra yang berhasil dikenali sebanyak 7 citra dengan persentase
4%. Tingkat persentase keberhasilan pengenalan untuk setiap learning rate
berpengaruh terhadap keberhasilan pengenalan. Dilihat dari hasil persentase
penelitian yang dilakukan oleh penulis dapat disimpulkan bahwa penerapan metode

backpropagation tidak efektif untuk pengenalan aksara Maluku.

5.2 Saran

Setelah-penulis menyimpulkan hasil dari penelitian, maka diperoleh saran

sebagai berikut :

1. Penelitian selanjutnya dapat menggunakan metode selain backpropagation
yang dapat digunakan untuk program pengenalan citra.

2. Jumlah sampel untuk setiap aksara dapat ditambah untuk menghasilkan bobot
yang lebih stabil untuk masing-masing aksara.

3. Proses ekstraksi ciri dapat menggunakan beberapa metode pemrosesan citra

yang lain.
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