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INTISARI

IDENTIFIKASI ABJAD DARI CITRA TULISAN TANGAN
MENGGUNAKAN METODE SUSAN CORNER DETECTION

Tulisan merupakan salah satu bentuk informasi yang kita dapatkan melalui
membaca. Tulisan sendiri merupakan informasi yagn tersusun dari rangkaian huruf.
Manusia dapat menangkap informasi tdari tulisan tangan dengan mudah. Manusia dan
komputer bisa mengidentifikasi tulisan, namun bagaimana dengan tulisan tangan?.
Tulisan tangan merupakan hasil dari proses menulis tiap manusia, setiap manusia
memiliki bentuk tulisan tangan mereka masing-masing. Perbedaan bentuk setiap
manusia membuat komputer akan sulit untuk mengidentifikasi huruf/abjad tulisan

tangan tersebut.

Komputer dapat dilatih untuk dapat mengidentifikasi tulisan tangan dengan
memanfaatkan berbagai metode. Salah satu metode yang dapat digunakan adalah
metode deteksi titik sudut. Oleh sebab itu, pada tugas akhir ini penulis akan
menggunakan SUSAN Corner Detection sebagai salah satu metode dekteksi titik sudut
dan juga mengunakan tambahan metode Euclidean Distance untuk klasifikasi pada

abjad.

Penelitian ini membandingkan proses menggunakan smoothing, tanpa
smoothing dan tulisan tangan asli dengan font tulisan tangan. Pada tugas akhir ini
mengunakan penyederrhanaan matriks berukuran 2x2, 3x3, 4x4, 6x6, 8x8, 12x12,
16x16, 24x24, 48x48. Dan dari hasil pengujian yang telah dilakukan, persentase
akurasi terbaik adalah 60.714% dengan menggunakan matriks berukuran 6x6 dengan

proses tanpa smoothing dan mengunakan font tulisan.

Kata Kunci: Tulisan tangan, Deteksi Sudut, SUSAN Corner Detection
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INTISARI

IDENTIFIKASI ABJAD DARI CITRA TULISAN TANGAN
MENGGUNAKAN METODE SUSAN CORNER DETECTION

Tulisan merupakan salah satu bentuk informasi yang kita dapatkan melalui
membaca. Tulisan sendiri merupakan informasi yagn tersusun dari rangkaian huruf.
Manusia dapat menangkap informasi tdari tulisan tangan dengan mudah. Manusia dan
komputer bisa mengidentifikasi tulisan, namun bagaimana dengan tulisan tangan?.
Tulisan tangan merupakan hasil dari proses menulis tiap manusia, setiap manusia
memiliki bentuk tulisan tangan mereka masing-masing. Perbedaan bentuk setiap
manusia membuat komputer akan sulit untuk mengidentifikasi huruf/abjad tulisan

tangan tersebut.

Komputer dapat dilatih untuk dapat mengidentifikasi tulisan tangan dengan
memanfaatkan berbagai metode. Salah satu metode yang dapat digunakan adalah
metode deteksi titik sudut. Oleh sebab itu, pada tugas akhir ini penulis akan
menggunakan SUSAN Corner Detection sebagai salah satu metode dekteksi titik sudut
dan juga mengunakan tambahan metode Euclidean Distance untuk klasifikasi pada

abjad.

Penelitian ini membandingkan proses menggunakan smoothing, tanpa
smoothing dan tulisan tangan asli dengan font tulisan tangan. Pada tugas akhir ini
mengunakan penyederrhanaan matriks berukuran 2x2, 3x3, 4x4, 6x6, 8x8, 12x12,
16x16, 24x24, 48x48. Dan dari hasil pengujian yang telah dilakukan, persentase
akurasi terbaik adalah 60.714% dengan menggunakan matriks berukuran 6x6 dengan

proses tanpa smoothing dan mengunakan font tulisan.

Kata Kunci: Tulisan tangan, Deteksi Sudut, SUSAN Corner Detection
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Perkembangan teknologi saat ini berkembang dengan sangat cepat, membuat kebutuhan
informasi meningkat. Informasi yang dibutuhkan didapat dari proses melihat, medengar
membaca dan lain-lain. Salah satu bentuk informasi adalah tulisan tangan, tulisan tangan
sendiri terdiri dari susunan huruf. Huruf dapat diidentifikasi dengan mudah oleh manusia,
tetapi bagaimana dengan komputer? Apakah dapat mengidentifikasi huruf dengan mudah
seperti manusia? komputer dapat melakukan hal tersebut tetapi tidak sebaik manusia,
kemudian bagai mana jika huruf tersebut adalah tulisan tangan? Tulisan tangan sendiri
merupakan hasil dari menulis oleh seseorang. Setiap orang tentu akan memiliki bentuk tulisan
tangan yang berbeda, bahkan anak kembarpun belum tentu memiliki tulisan tangan yang
sama.perbedaan tulisan tangan setiap orang akan menyulitkan komputer untuk

mengidentifikasi tulisan tangan seseorang.

Untuk menyelesaikan permasalahan tersebut, komputer dilatih untuk mengidentifikasi
huruf tulisan tangan dengan memanfaatkan berbagai macam metode. Salah satu metode yang
dapat digunakan adalah SUSAN (Smallest Univalue Segment Assimilating Nucleus) Corner
detection. SUSAN Corner detection digunakan untuk mengambil titik ujung tulisan tangan
dan mengambil fitur yang dimiliki oleh tulisan tangan. Setelah itu hasil dari SUSAN Corner
detection akan diproses dengan metode Euclidean Distance. Euclidean Distance sendiri
adalah metode untuk klasifikasi tetangga terdekat dengan jarak antara 2 object, yang nantinya
digunakan untuk menentukan kedekatan tulisan tangan dari data input dengan data acuan yang
telah disimpan. Dengan metode SUSAN Corner detection penulis dapat membuat software

yang dapat membantu komputer dalam pengenalan tulisan tangan.

1.2 Rumusan Masalah



Berdasarkan uraian pada latar belakang maka rumusan masalah yang akan dibahasa yaitu:
1. Berapa keakuratan untuk mengidentifikasi huruf tulisan tangan?

1.3 Batasan Sistem

Sistem yang akan dibangun memiliki batasa sistem meliputi:

1. Bahasa pemprograman yang digunakan adalah MATLAB R2016a.
2. Ukuran gambar 50 pixel x 50 pixel

3. Tulisan tangan yang digunakan adalah tulisan capital tegak lurus.

1.4 Tujuan Penelitian
Tujuan dari penelitian ini adalah:

1. Penerapkan metode SUSAN Corner detection untuk pengenalan tulisan tangan.

1.5 Manfaat Penelitian

Manfaat pada penelitian ini adalah:
1. Mengetahui akurasi penggunaan SUSAN Corner Detection dalam mengenali karakter

tulisan tangan.

1.6 Metodologi Penelitian

Metode yang akan digunakan sebagai langkah-langkah untuk pemecahan masalah dalam

penelitian adalah sebagai berikut:

1. Studi Pustaka
Studi pustaka dilakukan dengan cara mempelajari teori-teori yang berasal dari
buku, jurnal, artikel dan bahan lain yang berkaitan dengan metode-metode yang



berkaitan dengan SUSAN Corner Detection mulai dari pengambilan contoh tulisan
tangan, pelatihan, pengkodean, serta Euclidean Distance untuk pencocokan pada data
uji dan data latih. .
2. Perancangan Sistem
Pada tahap ini perancangan user interface dan software akan dibuat.
3. Pembangunan Sistem
Pada tahap ini program akan dibuat dan program ini akan dibuat dengan
mengguankan Matlab
4. Implementasi Sistem
Tahap pertama pada penelitian ini adalah mengubah citra menjadi citra grey
scale. Tahap berikutnya adalah regionprop untuk memisahkan karakter-karakter.
Setelah karaktek-karakter dipisah, langkah selanjutnya adalah penskalaan citra untuk
menyamakan ukuran dari data latih dan data uji. Kemudian akan dilakukan adalah
ekstrasi fitur dengan menggunakan SUSAN Corner Detection, yang akan
meenghasilkan corner dari tulisan tangan. Setelah itu akan dilakukan pencocokan.
Metode yang akan digunakan untuk pencocokan pada penelitian ini adalah Euclidean
Distance.
5. Pengujian dan Analisis
Pengujian sistem akan menggunakan perhitungan accuracy. Sistem akan

dianalisis berdasarkan pada hasil dari perhitungan accuracy.

1.7 Sistematika Penulisan

Penyusunan laporan tugas akhir ini secara garis besar dikelompokkan menjadi lima bab

sebagai barikut:



Bab 1, Pendahuluan. Bab ini memberikan gambaran umum mengenai penelitian yang
akan dilakukan mencakup latar belakang, rumusan masalah, batasan masalah, tujuan

penelitian, manfaat penelitian, metodologi penelitian, dan sistematika penulisan.

Bab 2, Tinjauan Pustaka. Bab ini terdiri dari tinjauan pustaka dan landasan teori yang
digunakan untuk referensi saat melakukan penelitian. Pada bab ini akan diurakan berbagai

konsep, teori maupun rumus-rumus yang mendukung proses penelitian.

Bab 3, Perancangan Sistem. Bab ini membahas rancangan sistem yang dibangun
berupa spesifikasi sistem, rancangan diagram sistem, rancangan antar muka sistem dna tahap-

tahapan yang berkaitan dengan proses perancangan dan pembuatan sistem.

Bab 4, Implementasi dan Analisis sistem. Bab ini akan diurakan mengenai hasil dari

implementasi dari metode yang digunakan dan analisis dari hasil implementasi sistem.

Bab 5, Kesimpulan dan Saran. Bab ini berisi tentang kesimpulan terhadap sistem yang
telah dibuat dan saran yang mendukung supaya penelitian ini dapat lebih baik.



BAB V
KESIMPULAN DAN SARAN

51 Kesimpulan

Berdasarkan pada hasil pengujian yang telah dibahas pada bab IV, maka dapat
ditarik kesimpulan bahwa tanpa menggunakan smoothing sistem dapat menghasilkan
persentase lebih tinggi dibandingkan menggunakan smoothing. Tanpa menggunakan
smoothing. sistem menghasilkan persentase sebesar 60.714% dengan ukuran matriks
6x6,pada font tulisan tangan dan 16.429% dengan ukuran matriks 4x4, pada tulisan tangan

asli.

Hasil persentase rendah dikarenakan bentuk setiap abjad yang berbeda-beda,
sehingga titik sudut yang didapatkan berbeda letak dan jumlahnya, pada database
perbedaan letak dan jumlah titik sudut membuat identifikasi huruf menjadi melenceng.
Pengujian pada tadabase sendiri tidak 100%, terdapat 2-3 huruf yang melenceng saat di
uji pada matriks 2x2 dan 3x3 dikarenakan ada beberapa data yang memiliki nilai sama
sehingga diambil nilai yang teratas. Hal lain yang membuat persentase rendah adalah

kegagalan dalam proses cropping untuk data yang terlalu dekat.

Penyederhanaan ukuran matriks berguna untuk mengatasi mengatasi koordinat
titik yang berbeda pada citra karakter yang sama antara data latih dan uji. Penyebab

pergeseran koordinat adalah ketebalan tulisan dan bentuk tulisan tangan.
52  Saran

Penelitian deteksi tulisan tangan menggunakan SUSAN corner detection masih bias
di kembangkan dengan melakukan penelitian lebih lanjut. Beberapa saran yang dapat
diberikan untuk mengembangkan sistem ini lebih lanjut adalah sebagai berikut:
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. Pengembangan normalisasi yang lebih baik sehingga tidak menghilangkan banyak

fitur yang ada.
. Pengembangan metode cropping yang lebih baik untuk memotong karakter, karakter

yang terlelu berdekatan.
Menambah variasi database dengan data tulisan asli.
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