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INTISARI

Peran serta masyarakat dalam mengawal proses demokrasi masih sangat
rendah, terlihat dari masih banyak terjadi pelanggaran yang terjadi di lingkungan
sekitar, namun tidak masuk kedalam laporan. Dalam halaman publikasi website
Badan Pengawas Pemilu (Bawaslu) DIY, ketua Bawaslu DIY, Mohammad Najib
menyatakan bahwa “kesadaran masyarakat masih rendah untuk melaporkan
pelanggaran, hendaknya masyarakat yang mengetahui adanya pelanggaran bisa

melaporkan ke pengawas pemilihan”.

Membangun sebuah sistem dengan mengimplementasi algoritma Naive
Bayes Classifier dalam proses pengkategorisasian pelanggaran Pemilu berdasarkan
jenis-jenis pelanggaran. Penggunaan algoritma Naive Bayes Classifier menjadikan
sistem bekerja secara otomatis dalam pengklasifikasikan pelanggaran Pemilu.
Dengan dibangunnya sebuah sistem maka diharapkan tingkat partisipasi masyarakat

dalam memantau proses demokrasi dapat meningkat.

Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa penerapan algoritma Naive Bayes
Classifier memperoleh tingkat akurasi tertinggi dengan menerapkan feature

selection diatas 50%.

Kata Kunci : Naive Bayes Classifier, Bayesian, Text Mining, Aplikasi Website,

Pemilu
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INTISARI

Peran serta masyarakat dalam mengawal proses demokrasi masih sangat
rendah, terlihat dari masih banyak terjadi pelanggaran yang terjadi di lingkungan
sekitar, namun tidak masuk kedalam laporan. Dalam halaman publikasi website
Badan Pengawas Pemilu (Bawaslu) DIY, ketua Bawaslu DIY, Mohammad Najib
menyatakan bahwa “kesadaran masyarakat masih rendah untuk melaporkan
pelanggaran, hendaknya masyarakat yang mengetahui adanya pelanggaran bisa

melaporkan ke pengawas pemilihan”.

Membangun sebuah sistem dengan mengimplementasi algoritma Naive
Bayes Classifier dalam proses pengkategorisasian pelanggaran Pemilu berdasarkan
jenis-jenis pelanggaran. Penggunaan algoritma Naive Bayes Classifier menjadikan
sistem bekerja secara otomatis dalam pengklasifikasikan pelanggaran Pemilu.
Dengan dibangunnya sebuah sistem maka diharapkan tingkat partisipasi masyarakat

dalam memantau proses demokrasi dapat meningkat.

Hasil penelitian ini menunjukkan bahwa penerapan algoritma Naive Bayes
Classifier memperoleh tingkat akurasi tertinggi dengan menerapkan feature

selection diatas 50%.

Kata Kunci : Naive Bayes Classifier, Bayesian, Text Mining, Aplikasi Website,

Pemilu



1 BABI

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Pemilihan Umum merupakan sarana yang penting untuk melibatkan rakyat
dalam kehidupan kenegaraan, yaitu dengan jalan memilih wakil-wakilnya yang pada
gilirannya akan mengendalikan jalannya roda pemerintahan (Afan Gaffar, 1999:
44). Pemilihan Umum Presiden dan Wakil Presiden (PPWP) adalah salah satu
contoh pemilu! yang melibatkan rakyat untuk memilih pemimpin negara beserta
wakilnya. PPWP terakhir kali dilaksanakan pada tanggal 9 Juli tahun 2014, serentak
di seluruh Indonesia. Peran masyarakat dalam berdemokrasi tidak hanya dengan

memilih, namun juga berperan dalam pemantauan pemilu itu sendiri.

Tim Independen Pemantau Pemilu Universitas Kristen Duta Wacana (TIPP
UKDW) merupakan satu-satunya tim independen pemantau pemilu dari instansi
pendidikan di Yogyakarta yang menggabungkan praktik lapangan berbasis
pendidikan demokrasi dengan kurikulum mata kuliah. Selain memilih pasangan
calon, TIPP UKDW juga turut berperan dalam melakukan pemantauan jalannya
proses PPWP. Salah satu yang dilakukan oleh TIPP UKDW dalam pemantauan
PPWP adalah proses analisis dan kategorisasi jenis pelanggaran Pemilu.

Klasifikasi merupakan salah satu bentuk analisis data untuk menemukan
model kelas dari data-data yang penting (Han, Kamber, dan Pei, 2011). Tahapan
klasifikasi atau kategorisasi jenis pelanggaran pemilu yang dilakukan oleh TIPP
UKDW berlandaskan pada Undang-Undang Republik Indonesia Nomor 10 Tahun
2008 tentang Pemilihan Umum Anggota Dewan Perwakilan Rakyat, Dewan
Perwakilan Daerah, dan Dewan Perwakilan Rakyat Daerah. Tahapan yang dibuat
berupa kategorisasi data pelaporan ke dalam tiga jenis pelanggaran, yaitu
Pelanggaran Administrasi (tertuang dalam UU No. 10 Tahun 2008 Pasal 248),

1 Pemilu adalah sarana yang tersedia bagi rakyat untuk menjalankan kedaulatannya sesuai dengan
azas yang termaktub dalam pembukaan UUD 1945 (Ali Moertopo)



Pelanggaran Kode Etik (tertuang dalam UU No. 10 Tahun 2008 Pasal 258), dan
Pelanggaran Tindak Pidana (tertuang dalam UU No. 10 Tahun 2008 Pasal 252).

Luas kawasan Kabupaten Gunungkidul adalah 1.485,36 km? dengan jumlah
kecamatan sebanyak 18 kecamatan dan jumlah desa sebanyak 144 desa (Badan
Pengawas Keuangan dan Pembangunan, 2017). Tim lapangan dari TIPP UKDW
yang melakukan pemantauan di Kabupaten Gunungkidul berjumlah 10 orang.
Dalam pelaksanaan PPWP tahun 2014, data pelanggaran yang masuk dalam laporan
TIPP UKDW berjumlah 1152 pelanggaran. Dari total 1152 pelanggaran yang
diperoleh tim lapangan Kabupaten Gunungkidul, sebanyak 1074 pelanggaran
merupakan pelanggaran yang ditemukan pada masa kampanye, sedangkan 78
pelanggaran sisanya adalah terjadi pada masa pencoblosan suara (Rekapitulasi TIPP
UKDW, 2014). Temuan pelanggaran tersebut secara keseluruhan telah dilaporkan
ke Badan Pengawas Pemilu (Bawaslu)?, namun temuan tersebut belum mampu
menjangkau seluruh kawasan di Kabupaten Gunungkidul. Selain permasalahan
tersebut, temuan yang diperoleh tim lapangan TIPP UKDW belum mencakup
seluruh masa pelaksanaan mulai dari masa kampanye, masa tenang, masa
pencoblosan, hingga masa perhitungan suara. Maka dengan penjabaran tersebut
jumlah keseluruhan tim yang diturunkan untuk Kabupaten Gunungkidul kurang
sehingga untuk temuan yang diperoleh ketika melakukan pemantauan kurang

maksimal.

Peran serta masyarakat dalam mengawal proses demokrasi masih sangat
rendah, terlihat dari masih banyak terjadi pelanggaran yang terjadi di lingkungan
sekitar, namun tidak masuk ke dalam laporan Bawaslu. Dalam halaman publikasi
website Bawaslu DIY, “Mohammad Najib (2014), menyatakan bahwa kesadaran
masyarakat masih rendah untuk melaporkan pelanggaran, hendaknya masyarakat

yang mengetahui adanya pelanggaran bisa melaporkan ke pengawas pemilihan”.

Untuk mengatasi permasalahan yang telah dijabarkan, penulis akan

membangun sebuah sistem yang akan membantu dalam proses pelaporan

2 Bawaslu adalah penyelenggara Pemilu yang bertugas mengawasi penyelenggaraan Pemilu di
seluruh wilayah Negara Kesatuan Republik Indonesia (Perbawaslu No. 1 Tahun 2017)



pelanggaran pemilu dengan implementasi proses klasifikasi data pelanggaran secara

otomatis dengan jumlah data yang banyak.

Text mining merupakan variasi dari sistem model kecerdasan buatan dalam
proses pengklasifikasian data berupa susunan karakter teks dalam jumlah besar.
Dalam metode text mining terdapat beberapa tahapan yaitu, text preprocessing, text
transformation, features selection, dan data mining. Satu algoritma yang dapat
diimplementasikan dalam tahapan data mining, yaitu algoritma Naive Bayes
Classifier. Dalam penelitian ini penulis akan membahas implementasi algoritma
Naive Bayes Classifier dengan menggunakan pendekatan features selection dalam
proses kategorisasi pelanggaran Pemilu berdasarkan jenis-jenis pelanggaran.
Penggunaan algoritma Naive Bayes Classifier diharapkan mampu menjadikan
sebuah sistem bekerja mengklasifikasikan pelanggaran pemilu dengan berdasarkan

jenis-jenis pelanggaran yang ada.

1.2 Rumusan Masalah

Melihat latar belakang yang telah dijabarkan pada sub-bab 1.1 Latar

Belakang, dapat disusun sebuah rumusan masalah yaitu,

a. Bagaimana mengelompokan data pelanggaran PPWP secara otomatis
dengan menerapkan algoritma Naive Bayes Classifier untuk klasifikasi
data pelanggaran Pemilihan Umum Eksekutif berdasarkan jenis-jenis
pelanggaran?

b. Bagaimana memilih feature untuk memaksimalkan tingkat akurasi

dalam proses kategorisasi?

1.3 Batasan Masalah

Dalam penelitian ini, penulis menentukan beberapa batasan utama dalam

pengimplementasian ke dalam sistem, yaitu



a. Pembagian jenis pelanggaran didasarkan pada Undang-Undang
Republik Indonesia Nomor 10 Tahun 2008, yaitu pelanggaran

Administrasi, pelanggaran Kode Etik, pelanggaran Tindak Pidana.

b. Data yang digunakan adalah data temuan dari hasil pemantauan wilayah
Kabupaten Gunungkidul pada proses PPWP tahun 2014.

c. Penulis akan menggunakan sampel 100 data temuan.

d. Penelitian ini dibangun pada server localhost sehingga tidak diperlukan

akses internet saat melakukan uji coba.

e. Penelitian ini tidak berusaha memaksimalkan dalam efisiensi proses

pada sistem, dan tidak melihat dari sisi keamanan server.

1.4 Tujuan Penelitian

Tujuan dari penelitian ini adalah mengimplementasikan algoritma Naive
Bayes Classifier dalam proses kategorisasi data pelanggaran pemilu Presiden dan
Wakil Presiden tahun 2014. Hasil kategorisasi digunakan dalam sistem pelaporan
agar dapat diproses secara otomatis sehingga tercipta partisipasi marsyarakat yang

tinggi dalam proses pemantauan pemilu.

15 Manfaat Penelitian

Dari penelitian ini, penulis berharap dapat membangun sebuah sistem yang
mampu bekerja secara otomatis dengan implementasi algoritma Naive Bayes
Classifier sehingga memberi manfaat kepada masyarakat dalam proses pemantauan
pemilu agar dengan mudah melaporkan setiap pelanggaran yang terjadi dan
demokrasi dapat berjalan sesuai dengan regulasi yang berlaku. Selain itu, sistem
akan melakukan klasifikasi data dan diperoleh efisiensi dalam melakukan

rekapitulasi data.



1.6

Hipotesis

Dalam penelitian ini, penulis menyusun tiga hipotesis awal yang nantinya

akan dibuktikan kebenarannya. Berikut ini adalah hipotesis yang sudah penulis

susun.

1.7

e HO

Dengan implementasi algoritma Naive Bayes Classifier, sistem

pelaporan dapat mengklasifikasi pelanggaran pemilu secara akurat.
e Hi1

Terjadi peningkatan tren dalam kinerja sistem dengan menerapkan
feature selection.

e H2

Terdapat fitur yang memiliki tingkat efisiensi sistem paling tinggi dan

paling stabil.

Metodologi Penelitian
e Bahan atau Materi Penelitian

Bahan atau materi penelitian yang digunakan dalam penelitian
diperoleh dari studi pustaka. Studi pustaka tersebut dilakukan dengan
mempelajari sumber-sumber pustaka yang berkaitan dengan proses
pembuatan sistem dengan menggunakan algoritma Naive Bayes Classifier.

Sumber-sumber tersebut berupa buku dan sumber dari Internet.

e Alat Penelitian

Dalam penelitian ini dugankan sebuah computer dengan spesifikasi
perangkat keras CPU Intel® Core i3 @ 2.3GHz, RAM 4GB, Intel® HD
Graphic, SSD 250GB. Sedangkan untuk perangkat lunak yang digunakan

adalah sistem operasi Windows 7 Prefesional 64-bit, Sublime Text 3.

e Data Penelitian



Penelitian dimulai dengan mencari studi literature dari berbagai sumber

yang ada, termasuk buku dan sumber di internet. Kemudian tahapan

berikutnya adalah proses menyiapkan data pelanggaran Pemilu. Data

pelanggaran selanjutnya akan digunakan untuk training data dan testing

data.

e Analisis Data

Selain mengumpulkan data, penulis juga membangun sebuah sistem

berbasis website. Didasarkan pada dua faktor tersebut, maka dalam proses

pengolahan data dibutuhkan sebuah metode yang dapat mengolah keduanya.

Metode yang penulis gunakan adalah metode analisis F-Measure.

1.8 Sistematika Penulisan

Penulisan tugas akhir ini terbagi secara sistematis menjadi lima bab dengan

uraian sebagai berikut:

Bab 1

Bab 2

Bab 3

Bab 4

Bab 5

Adalah bab pendahuluan, berisi latar belakang masalah,
rumusan masalah, batasan masalah, tujuan penelitian, manfaat
penelitian, hipotesis, metode penelitian, dan sistematika

penulisan.

Merupakan bagian yang membahas beberapa teori dasar yaitu

konsep data mining dan konsep dari Naive Bayes Classifier.

Merupakan bagian untuk perancangan yang diuraikan secara
terperinci, tahap-tahap perancangan dan pembuatan sistem.

Merupakan bagian untuk pengimplementasian sistem, dan

proses analisis data.

Merupakan bagian terakhir dari penulisan laporan berisi tentang

penutup yang berisi kesimpulan dan saran-saran.



5 BABV

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

Proses implementasi algoritma Naive Bayes Classifier dapat bekerja dengan
baik. Dalam implementasi algoritma Naive Bayes Classifier terhadap data pelanggaran

pemilu dilakukan perhitungan dengan pendekatan Feature Selection.

Merujuk pada grafik Gambar 4.27, maka dapat disimpulkan bahwa
implementasi algoritma Naive Bayes Classifier akan memiliki kinerja sistem tertinggi

pada feature selection 30%.

Dengan menerapkan penggunaan feature selection, maka system akan mencapai
tren kinerja yang terus meningkat,

5.2 Saran

Penulis dalam beberapa kali perhitungan mengalami kendala pada efisiensi
sistem, karena sistem yang ada tidak mampu memproses data dengan maksimal. Untuk
pengembangan sistem kedepannya agar dapat menjadi titik fokus agar diperoleh

efisiensi sistem yang lebih baik.

Dalam implementasi algoritma Naive Bayes Classifier penulis tidak melakukan
penambahan training data dengan menggunakan testing data dikarenakan sistem yang
penulis bangun tidak mampu menghitung dengan maksimal. Untuk pengembangan
sistem berikutnya, agar dapat mempertimbangkan penambahan training data sehingga

memiliki training data yang semakin kaya.

Menjelang Pemilu PPWP berikutnya pada tahun 2019, maka sistem ini dapat
digunakan untuk mengawal proses demokrasi. Namun ada dua poin yang menjadi
perhatian agar dapat digunakan untuk mengawal proses demokrasi yaitu arsitektur
sistem dan keamanan sistem. Dalam penelitian ini Penulis belum mengimplementasikan
tingkat keamanan pada sistem yang dibangun. Jika akan dipublikasikan secara umum
dan diakses oleh banyak pengguna, maka keamanan sistem menjadi perhatian khusus

karena berkaitan dengan data.
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